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零基础搭建Python 量化研究环境 

python研究量化投资的入门教程 



自我介绍 

  广东东莞人，计算机专

业，影子量化团队核心成员。
东莞宽客俱乐部负责人。 8
年投资经验， 研究量化投资
3年。擅长于python语言。 目

前专门研究机器学习与量化
投资的系统开发。 致力于推

动各大私募和投资公司的定
制化交易系统构建。 和推进

人工智能技术在量化投资的
应用。  

 



讲座大纲 

 

• 搭建python编程环境  

• 利用tushare获取行情数据 

• 在Python下实现交易策略。 

• 交易信号提取与资金曲线展示。 

• Python量化研究公用平台介绍 

 



为什么用python 

1、具有高度的拓展性。 

有各种现成的代码可以使用，写图形界面有Qt，数据统计分析numpy，
scipy,pandas，机器学习有pybrain，回测模块有pyalgotrade. 几乎你想干的事都
有现成的库可以用 

 

2、学习曲线平缓。 

入门容易，现成的教程本多。 非计算机专业入门首选。  

 

3、可以摆脱第三方平台（TB，金字塔等）的局限性。 

进行机器学习，事件驱动策略等高级策略的开发。策略的保密性也得到了更高
的保障。  还有一点，免费。 

 

4、后续学习对应项目选择多。 

可以对接VNPY（连接CTP可实盘），ricequant，优矿等PYTHON量化项目进行后
续深入研究。  

 

 



代码运行环境 

 

• Windows XP及以上系统。  

 

• Python 2.7 

 



必备软件 

• Anaconda：python科学计算环境，已经默认安装
好python所有组件和常用库（numpy,scipy,pandas
等） 

 
• Pycharm： 是一种Python IDE，带有一整套可以帮
助用户在使用Python语言开发时提高其效率的工
具，比如调试、语法高亮、Project管理、代码跳
转、智能提示、自动完成、单元测试、版本控制。 

 
• Tushare：历史行情数据获取，本教程获取沪深

300指数。 
 

 



安装Anaconda 

下载地址：https://www.continuum.io/downloads#_windows 



安装Pycharm 

•   下载地址http://www.onlinedown.net/soft/255225.htm 

 

 

http://www.onlinedown.net/soft/255225.htm


配置 PIP 

打开 C:/Anaconda/Scripts / easy-install.exe   点击安装。安装后可以使用 

PIP是一个安装和管理 Python 包的工具，安装了PIP以后我们可
以很方便地安装和管理各种python包。本教程中使用pip安装行
情接口tushare。 



使用pip安装获取数据工具tushare 

第一步，点击开始，调出CMD 

第二步，输入 pip install tushare 安装行情接口  



获取历时行情数据 

 我们已经完成了必备软件的下载和安装，接下来我们
将要进行历时行情的获取。主要分为两步 

 

 第一步，在pyothon项目开始时导入tushare包。 

 

 第二部， 生成tushare实例，这里我们生成了一个沪深300

指数的实例。  

  

 代码如下：  





把数据放在一个盒子里 
DataFrame 



保存数据 

生成了hs300实例以后，我们用to_csv方法对数据进行保存。 



显示数据 

 完成了对数据的获取之后，我们想查看我们得到的数据。  

 

首先我们要确保我们已经导入了画图的包  matplotlib. 

 

 

 

然后我们直接调用hs300实例的plot（）方法，就可以对
我们的数据进行画图显示。 

 

如下展示： 



基本交互式讲解—数据展示 



均线组合显示 



用python实现一个简单策略 

• 策略逻辑： 

 

 空仓：10天均线在40天均线的上下3点范围内。 

 

 多头：10天均线 高于40天均线势3点。 

 

 空头：10天均线低于40天均线3点。 

 

（此次略非多即空） 



用python实现一个简单策略 



用python实现信号提取 

• 完成均线的描述以后，我们需要对策略的的多
空信号进行提取。  

 

• 具体做法是通过数据统计库numpy的where函
数对逻辑进行判定。在hs300实例中增加
【signal】列，从而产生交易信号。 

 

 

代码如下：  



用python实现信号提取 



用python实现资金曲线 

 好了，所有数据跟信号已经准备完毕，策
略严格上说已经完成了。 但是我们需要做

一个简单的回测模块来看看我们的交易策
略的运行情况。  

 

 具体的思路是通过取对数的方式归一化，

将价格走势和资金曲线同步显示在一张图
标当中，代码如下： 



用python实现资金曲线 



一切的背后….. 



把数据放在一个盒子里 
DataFrame 



Python,站在巨人的肩膀上 

• 通过交互式的代码， 我们看到了从数据获取， 策略构建，交易信号
提取，资金曲线显示等量化研究全过程， 让大家对如何在python下做
量化有个大概的认识。  

 

• 但是，我们平常用python做量化，除了自己写代码以外会不会有更方
便的方法呢？ 

 

 我们一开始就介绍 python具有高度的拓展性，其实很多代码别人都已
经帮我们写好了，并且整合到了成熟的代码框架当中，  我们直接使
用即可， 下面我给大家介绍几个常用的架构。  



优矿（http://uqer.io） 

优矿是海通量化实验室的一个线上量化研究平台。 在上面能够做股票
的量化阿尔法策略。 通过股票池和选股多因子计算出阿尔法收益。 简
单， 方便， 直观。 而且社区里面有很多现成的代码可以参考。适合初
学者。 
 



优矿（http://uqer.io） 



pyalgotrade 

• 在github上的开发框架，有中文版本pyalgotrade-cn版本。 

 

• 这个框架其实就是类似于把我交互式的代码封装起来再优化一下，中
文版的pyalgotrade-cn支持直接通过下载tushare数据，而且回测界面也
相对完善， 可以看到信号的发生位置。  

 

• 如果你想在本地构建交易系统， 可以选择pyalgotrade 

 

• 目前还不能实盘国内市场。 可用于回测。 

 



pyalgotrader 



VN.PY 

• 是国内宽客‘用python的交易员’开发的一
套量化系统， 在github上面长期维护更新。  

• 机构交易员开发量化系统， 无论架构跟拓
展性都非常优秀，里面包含了CTP模块，研
究透了之后可以直接用VNPY进行实盘交易。
有很多个人或者机构都在使用。 

• 官方网站：http://vnpy.org  



VN.PY 



下一步，学什么？ 

• 构建自己的一套python实盘交易系统 

 

• 学习网络爬虫，与python交易系统相结合。
进行简单的事件驱动交易。  

 

• 学习人工神经网络，数据挖掘等工具，进
行人工智能量化交易系统的开发。  



• 教程到此结束，希望各位看完教程之后能大概
了解python研究量化的思路。 我们会在后续的
课程当中进行更深入的讲解。  

 

• 对课程有疑问，请联系我： 
 电话：13925568090 

    QQ   ：    350658395 

 

• 祝愿大家的量化交易系统高收益，低回撤。 
 



附：程序源码 
• import tushare as ts 
• import matplotlib.pyplot as plt 
• import numpy as np 
• import pandas as pd 

 
• spread=3 
• hs300=ts.get_hist_data('hs300') 
• hs300=hs300.sort_index() 
• print hs300.head(10) 
• #print hs300.tail(10) 
• #hs300.to_csv("path") 
• #hs300['close'].plot() 
• #hs300['ma10'].plot() 
• #hs300['ma20'].plot() 
• #plt.show() 
• #print type(hs300) 

 
• hs300['short']=np.round(pd.rolling_mean(hs300['close'],window=10),2) 
• hs300['long']=np.round(pd.rolling_mean(hs300['close'],window=40),2) 
• hs300['short-long']=hs300['short']-hs300['long'] 

 
• hs300['signal']=np.where(hs300['short-long']>spread,1,0) 
• hs300['signal']=np.where(hs300['short-long']<spread,-1,hs300['signal']) 
• print hs300['signal'].value_counts() 

 
• #hs300['signal'].plot(lw=1.5) 
• #plt.ylim([-1.1,1.1]) 
• #plt.show() 

 
• hs300['market']=np.log(hs300['close']/hs300['close'].shift(1)) 
• hs300['straegy']=hs300['signal'].shift(1)*hs300['market'] 
• print hs300['straegy'] 
• hs300[['market','straegy']].cumsum().apply(np.exp).plot() 
• plt.show() 

 


